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Hochschulkommunlkatlon im KI Zeltalter

Von der Neugier zur strategischen Nutzung

Dr. Justus Henke

OeAD Modul ,,Kinstliche Intelligenz in der Wissenschaftskommunikation
Trends, Tools, Chancen und Grenzen* 5.3.2025

. Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
' an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg




e Rasche Fortschritte bei der kiinstlichen Intelligenz (KI)
e Fokus auf generative Kl (genAl) Tools wie ChatGPT
* Hier: genAl kann die Effizienz und Effektivitat der Kommunikation verbessern

— Einsatz von genAl in der Hochschulkommunikation

@ OpenAl v
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Generative Kl durchdringt alle Bereiche

The Widespread Adoption of Large Language

Model-Assisted Writing Across Society Im Jahr 2024:
Weixin Liang"*, Yaohui Zhang?*, Mihai Codreanu?, Jiayu Wang*, Hancheng Cao®, and e 18 % der Verbraucherbeschwerden im
James Zou'-25* ) )
Finanzbereich,
'Department of C ter Sci , Stanford University, Stanford, CA 94305, USA . .
>Department of Elecirical Engineering, Stanford University, Stanford, CA 94305, USA * 24 % der Pressemitteilungen,
3Department of Economics, Stanford University, Stanford, CA 94305, USA o
4Paul G. Allen School of Computer Science & Engineering, University of Washington, Seattle, WA 98195, USA L 15 % d er Ste | |ena u SSCh rei bu ngen un d
SDepartment of Biomedical Data Science, Stanford University, Stanford, CA 94305, USA
Goizueta Business School, Emory University, Atlanta, GA 30322, USA e 14 % der Pressemitteilu ngen der Vereinten
*W.L. and Y.Z. contributed equally to this work )
Nationen

ABSTRACT . . .
wiesen Anzeichen eines LLM auf.

The recent advances in large language models (LLMs) attracted significant public and policymaker interest in its
adoption patterns. In this paper, we systematically analyze LLM-assisted writing across four domains—consumer

complaints, corporate communications, job postings, and international organization press releases—from January Und die Methode unterschatzt die tatsachliche
2022 to September 2024. Our dataset includes 687,241 consumer complaints, 537,413 corporate press releases, . .

304.3 million job postings, and 15,919 United Nations (UN) press releases. Using a robust population-level N utzu ng’ da Sié nNur elnfaChe Kl-N utzu ng

statistical framework, we find that LLM usage surged following the release of ChatGPT in November 2022. By

late 2024, roughly 18% of financial consumer complaint text appears to be LLM-assisted, with adoption patterns e rke nnen k ann.

spread broadly across regions and slightly higher in urban areas. For corporate press releases, up to 24% of the
text is attributable to LLMs. In job postings, LLM-assisted writing accounts for just below 10% in small firms, and is
even more common among younger firms. UN press releases also reflect this trend, with nearly 14% of content

being generated or modified by LLMs. Although adoption climbed rapidly post-ChatGPT, growth appears to have > E piste mische Risiken, da der Wissensko rpus un d
stabilized by 2024, reflecting either saturation in LLM adoption or increasing subtlety of more advanced models. . ! . N
Our study shows the emergence of a new reality in which firms, consumers and even international organizations Beurteilungsgrundlagen sich durch LLM verandern!

substantially rely on generative Al for communications.

(Wihbey 2024)
https://doi.org/10.48550/arXiv.2502.09747

2 Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
<l an der Martin-Luther-Universitét Halle-Wittenberg 3



https://doi.org/10.48550/arXiv.2502.09747

Was machen groRen Sprachmodelle (LLM)?

Intelligent Machines [0.0074, 0.0030, -0.0105, 0.0742, 0.0765, -0.0011, 0.0265, 0.0106, 0.0191,
Broadly defined 0.0038, -0.0468, -0.0212, 0.0091, 0.0030, -0.0563, -0.0396, -0.0998, -0.0796,
Artificial Intelligence .., 0.0002]
& % Pattern Recognition
Learning general patterns from Vektor fur das Wort ”cat”:
data
Neural Networks .
Learning general patterns in
unstructured data (i.e. images,
text, audio, etc.)
-0.43 -
Large Language Models
Learning to understand natural
language (i.e. text)
4.9
. . o |
* LLM stellen die Basis generativer Kl (genAl)
* Chatbots sind eine Schnittstelle zur Interaktion mit LLM
* LLM treffen eine Vorhersage lber N Word Probability
das nachste Wort auf Basis vortrainierter ability 0.002
Texte B 2 I . oo bag 0.071
.. . . o ae e cat likes to sleep in the — m—
» Das Ergebnis ist nicht deterministisch — pox 9:005
. . Input
und fallt immer anders aus. .
zebra 0.001
(LLM)
Output

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg -




Innovative Beispiele

Fig. 1: AlphaFold produces highly accurate structures. = I

From: Highly accurate protein structure prediction with AlphaFold q g — s e L L L
, osungsschritte
c d 5 . ! : ! ! - S

a
Al N terminus
< C terminus ”
s 34 ‘ I ‘ P 2
@
: f(z) =sin(In(z)) +
k=]
o 24 .
§ VOBB-Chatbot - X
g | A
5 Bot vor 1 Minute
0 Guten Tag! Ich bin dein KI-Empfehlungsassistent fiir den VOBB. Ich stehe dir zur Seite, um dir Empfehlungen / 1
NT ONDPNNOQDDD T NND AlphaFold ~Ex . - 3 - - . . f ( ) ¥ cos(ln(x)) S + 2:E
990 85798IFLLBARLY r.m.s.d.g5 = 0.8A; Tl aus dem umfangreichen VOBB-Medienkatalog zu geben. Wie kann ich dir heute weiterhelfen? Méchtest du x
G5 COOBBBOOBBBOO0
g eine Buchempfehlung, eine Empfehlung fiir ein E-Book, Musik, Filme oder vielleicht sogar ein physisches Ge-
e rat wie einen E-Reader? Stell mir gerne deine Frage!
Genetic
database . .
iy or weniger als 1 Minute
Ich interessiere mich filir Fachliteratur zu Kl
Grrrect

Input sequence

Bot vor weniger als 1 Minute

Hier sind einige Empfehlungen flr Fachliteratur zu Kinstlicher Intelligenz:

1. Kiinstliche Intelligenz fiir Ingenieure von Jan Lunze

\—p.| Stucture [
database

2. Kiinstliche Intelligenz von Hans-Rainer Schuchmann und Rolf Giinther

Templates

3. Kiinstliche Intelligenz von Werner Gitt

Méchtest du weitere Empfehlungen oder hast du eine spezifische Frage zu einem der Titel? Gerne helfe ich

weiter! Und falls du Feedback hast, kannst du es hier hinterlassen: Feedback. Dein Input hilft uns, unseren

Service zu verbessern.

Neue Konversation

(@ELILGEELTIELEN  Abonnieren

#mathe #lernen #abitur #merkel #fyp #motivation

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 5




Disruptionen in der Arbeitswelt

Percent of occupations, by job zone

100

80

60

20

0

Exposure to GPTs by Job Zones

Hochqualifizierte

#— Job Zone 1 (human)
#— Job Zone 2 (human)
“— Job Zone 3 (human)

Job Zone 4 (human)

«— Job Zone 5 (human)
+— Job Zone 1 (model)
+— Job Zone 2 (model)
+— Job Zone 3 (model)

Job Zone 4 (model)

+— Job Zone 5 (model)

0 20 40 60 80
Minimum percent of exposed tasks

Eloundou et al, 2024

7% Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
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GenAl verandert
hoherqualifizierte Stellen
am starksten!

* Fir die Halfte der hoheren
beruflichen Positionen
werden 45-55% der
Tatigkeiten sich durch
genAl beschleunigen

* indes nur 5-10% bei
niedrigeren Positionen




Disruptionen in der Wissenschaft

a b Fields c Countries d Journals
045 1 wn
E 0.254 E English-speaking E
Oth
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Frequency gap A based on rare words

e computatlon environment  bioinformatics China Cureus Sensors Frontiers

Frequency

text

Frequency gap A based on rare words

MDPI

pg 3 B

1

04 HH

0.2 J "\\; RS
3 s 020 024 0'17| The phrase “Certainly! Here is...” is a typical pro

ELSEVIEF

Frequency gap A based on rare words

Nature family China comp. Korea Sensors
1 1 - 1 -

Contents lists available at Scic

Surfaces and Interfaces

journal homepage:

produced by the Al chatbot

g toauser's

Figure 5: (a) Frequency of abstracts containing at least one word from a given wc
various fields. (c) Frequency gap estimates for various countries. (d) Frequency gap
show multiple journals grouped together. (e) Frequencies as in (a) for various PubM
are shown.

Kobak et al, 2024

? "2’5 Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
' an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg

1. Introduction

Certainly, here is a possible introduction for your topic:Lithium-
metal batteries are promising candidates for high-energy-density
rechargeable batteries due to their low electrode potentials and high
theoretical capacities [1,2]. However, during the cycle, dendrites
forming on the lithium metal anode can cause a short circuit, which can
affect the safety and life of the battery [3-9]. Therefore, researchers are
indeed focusing on various aspects such as negative electrode structure
[10], electrolyte additives [11,12], SEI film construction [13,14], and
collector modification [15] to inhibit the formation of lithium dendrites.
However, using a separator with high mechanical strength and chemical
stability is another promising approach to prevent dendrites from
infiltrating the cathode. By incorporating a separator with high me-
chanical strength, it can act as a physical barrier to impede the growth of
dendrites. This barrier can withstand the mechanical stress exerted by
the dendrites during battery operation, preventing them from reaching
the cathode and causing short circuits or other safety issues. Moreover,

when generating

GenAl verandert
bereits
wissenschaftliches
Arbeiten

 Wortvorschlage von
ChatGPT verandern
lexikalische
Zusammensetzung

e Mind. 10% der
jungeren Publikationen
sind zumindest partiell
von LLMs prozessiert
worden

Darunter auch:
Fehlverhalten




Ethische Fragestellungen fiir den Umgang mit genAl

* genAl-Modelle storen die Fahigkeit, den authentischen Kontext der
Kommunikation zu erkennen und die Kommunikation innerhalb des
beabsichtigten Kontexts zu bewahren yain, 2024) (Beispiel: Deepfake-Videos)

e Epistemische Risiken (winbey, 2024)

— Kl kennt nur Daten der Vergangenheit und kann implizites Wissen und abrupte
Praferenzanderungen nicht vorhersehen bzw. verarbeiten

— Daher kein vollkommener Ersatz fiir menschliches Urteilsvermogen
* genAl-Modelle sind gleichglltig gegenlber der Wahrheit (nicks, 2024)

e ,genAlin der Wissenschaft riskiert, eine Phase der wissenschaftlichen Forschung

einzuleiten, in der wir mehr produzieren, aber weniger verstehen(messeri und crockett,
2024)

ﬁ?ﬁ;&“ £5% Institut fiir Hochschulforschung (HoF)

\é

L )L an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 8




Das ,,unheimliche Ta

| kiinstlicher Intelligenz

uncanny valley :

|

healthy

person

moving
still

affinity

humanoid robot

‘—-h‘

.
P2

H
1 100%
[ ]

50% h
]
prosthetic hand

human likeness

KI-Ergebnisse kdnnen verstdrend

(echt) sein!




Mike Schafers Studie zu Kl in der Wissenschaftskommunikation

e Schafer (2023): Kl ist ein ,,gamechanger for science communication”

e Jedoch sein Befund: Thema Kl ist in der Wissenschaftskommunikations-

literatur derzeit kaum vertreten.

* Er skizziert vier zu erschlieRende Forschungspfade:

B o

Offentliche Kommunikation iber Kl

Nutzerinteraktionen mit Tools wie ChatGPT

Ansatzpunkt

Einfluss generativer KI auf Wissenschaftskommunikation ¢—— " )
dieser Studie

Theoriebildung in der Mensch-Maschine-Kommunikation

4752 ®22 Institut fiir Hochschulforschung (HoF)

an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 10




Leitfragen fir genAl in der Hochschulkommunikation

“If educators are not using Al as creative tools, they are in trouble. ... What makes it
exciting is that there are no rules here. Anyone can be the person who discovers a new
use.” — Ethan Mollick

Generative Kl wird Hochschule und Wissenschaft grundlegend beeinflussen!

= Wie wirkt sich das auf die Hochschulkommunikation aus?
* Wie verbreitet sind generative KI-Tools bereits? Was hemmt ihre Nutzung?

e Erfullen generative KI-Tools die Erwartungen und wie verandern sie Prozesse und
Kommunikationsstrategien?

 Wie wird das Thema generative Kl in den Hochschulen diskutiert?

* Creative Uses of ChatGPT for Education: a Conversation with Ethan Mollick | SpringerLink

11



https://link.springer.com/article/10.1007/s11528-023-00862-w

Theoretischer Rahmen

* Technologie-Akzeptanz-Modell (TAM): Untersucht die Faktoren, die die Technologieakzeptanz
beeinflussen, wobei der Schwerpunkt auf der wahrgenommenen Nutzlichkeit und der
Benutzerfreundlichkeit liegt (pavis, 1986)

* Unified Theory of Acceptance and Use of Technology (UTAUT): Erweitert die TAM durch die
Einbeziehung von Leistungserwartung, Anstrengungserwartung, sozialem Einfluss und
erleichternden Bedingungen als Determinanten der Technologienutzung (venkatesh et al., 2003)

* Sozio-technische Systeme: Integration von Technologie in organisatorische und soziale

Strukturen (Bijker et al., 2012; Orlikowski, 1992)

Organizational
and Social
Factors

Ease of Use;

Performance [ Effort

U2 Institut firr Hochschulforschung (HoF)
A2 an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 12




Methodik der Erhebung 2024

* Befragung der Pressestellen/Komm-Abtl. deutscher Hochschulen

— Staatliche und Private Hochschulen mit mind. 200 Studierenden

* Eckdaten der Online-Erhebung:

_ Ze |t raum: M ai 202 4 Ubersicht 2: Vergleich von Grundgesamtheit und Umfrage nach Hochschulart

. Universita 31%.—. %
— N=318, Riicklauf 82 bzw. 25% h

FH/HAW % 1%
— Allg. hohe Reprasentativitat —_ 95 2
— Private und grofRe Hochschulen Duale Hochschule e~ 1%
leicht unterreprasentiert 0% 0% 20%  30%  40% 0% 60%
@ Erhebung =@ Grundgesamtheit

Quelle: Erhebung unter Pressestellen deutscher Hochschulen (Mai 2024). N(Umfrage)=82, N(Grundgesamtheit)=318




Welche Kl-Tools werden in der Hochschulkommunikation genutzt?

* Nur wenige Tools werden
regelmallig genutzt, aber:

— DeeplL wird von 80%
regelmallig genutzt

— ChatGPT & Co von 59%

* Verhaltene Nutzung von
Bildgeneratoren und
Transkription

* Audio und Video generieren
spielt bislang keine Rolle

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
S an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg

Ubersicht 5: Nutzung generativer KI-Tools

Texte generieren ohne Websuche (z.B. ChatGPT) 11 A 17 o

Texte generieren mit Websuche (z.B. Microsoft Copilot) 11 _
Dokumente auswerten (z.B. ChatPDF) E 6 _

Bilder generieren (z.B. Midjourney) 7 3% 30 =

Audios generieren (z.B. Audyo) 1NEEINGE e

Videos generieren (z.B. Synthesia) _

automatische Transkription (z.B. Otter.ai) 6 24 37 a7
Prasentationsfolien generieren (z.B. Slides.ai) 2 SIS e

Designs und Mockups generieren (z.B. Canva Al) 9 _

Ubersetzung und Sprachkorrektur (z.B. Deepl) 41 30 9 _
0 20 40 60 80 100
B Mind. 1x taglich genutzt B Mind. 1x die Woche genutzt Mind. 1x im Monat genutzt
 Haben wir bereits ausprobiert m VVon gehort, aber noch nicht genutzt M ich kenne keinen dieser Dienste

Quelle: Erhebung unter Pressestellen deutscher Hochschulen (Mai 2024). N=82.
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Jedoch: Starker Anstieg der regelmaRigen Nutzung gegenuber 2023

2023 2024
Ubersetzung und Sprachkorrektur 73 080
Texte ohne Websuche generieren 220 ® 59 . N 3 hezu Ve rd reifach U ng der
Texte mit Websuche generieren 5 o ® 33 o gy
regelmaRigen Nutzung von
Bilder generieren 3e ® 27
ChatGPT & Co.
Automatische Transkription e 22
Generien von Designs und.1.® ®22  Besonders Chatbots mit
Analysieren von Dokumenten 1 ® ®13 integrierter Websuche
Erzeugen von Prasentationsfolien » e 4 o E be nfa | |S sta rke ZU na h me
di B .
Frzeugen von Audio 181 bei Bildgeneration und
Erzeugen von Videos a1 Transkription
0 25 50 75 100
% regelméanRige Nutzung

RegelmaRig = Nutzung mind. 1x taglich oder 1x wochentlich oder 1x monatlich

& 0 )‘@ﬁl’% Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
R an der Martin-Luther-Universitit Halle-Witten berg 15




Welche KI-Tools werden in der Hochschulkommunikation genutzt?

Private Hochschulen nutzen ChatGPT
& Co deutlich haufiger:

— 75% regelmalige Nutzung
von ChatGPT zur Textgeneration

— Durchgangig hohere Nutzungsraten
fur alle Tools

Klinstlerische Hochschulen nutzen
Bildgeneration sowie Designs haufiger
als andere Hochschulen

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
wel an der Martin-Luther-Universitét Halle-Wittenberg

Ubersicht 6: Nutzung generativer KI-Tools nach Trégerschaft der Hochschule

6ffentliche Hochschulen private Hochschulen
Texte generieren  [IEEHINNSENN 11 27 S 17 17 8

Texte generieren + Websuche ENEEIOIZS MNSSEINS] s EESOR
Dokumente auswerten 425 IS 11 B 7 w7 s
Bilder generieren Tl 18 38 25 7 i s 42 33

Audios generieren 13 IS 0 8 8 s

Videos generieren (9 NG 25 28
automatische Transkription B 16 27 IS5 15 B 17 25 3 17

Prasentationsfolien generieren | 15 IIES T 16 25 s

Designs und Mockups 7 18 [ 44 16 B 7 s8 @ 17

Kl-gestiitzte Ubersetzung 777 88 8

0 50 100 0 20 40 60 80 100
m Mind. 1x taglich genutzt ® Mind. 1x die Woche genutzt Mind. 1x im Monat genutzt
u Haben wir bereits ausprobiert u Von gehdrt, aber noch nicht genutzt ® Ich kenne keinen dieser Dienste

Quelle: Erhebung unter Pressestellen deutscher Hochschulen (Mai 2024). N=55 fir offentliche Hochschulen und N=12 fir private Hoch-

schulen.
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Anwendung von genAl: vor allem fiir Routineaufgaben

"Hilfe bei Uberschriften”

"Newsletter-Erstellung”

. . Redaktionelle Aufgaben”
“Generierung und Idee-Generierung
Bearbeitung von Fotos" "Bearbeitung von Texten"

"Umschreiben von Texten"

o " R . ChatGPT
“Photoshop-Modifikationen” Stockbilder "Vorbereitung von .
— Social-Media-Beitragen” Zusarpmenfassung und i
. . Formatierung von Texten
Optimierung von Bildern e "Erstellung von
0 "Formulierungsvorschlage” Textentwirfen”
"Erweiterung von Bildern” '
"Ubersetzung von Website- "Ubersetzung von
Nutzung von KI- s in der und Mailtexten Social-Media-Beitragen
. . Offentlichkeitsarbeit
“Bildbearbeitung”
S _ "Automatische
"Schnelle und einfache Deepl Ubersetzungsintegration”
Ubersetzungen”™ '
"Ubersetzungsvorschlige”
“Ubersetzungen”
"Redaktionelle
Ubersetzungen”™

e e =

Quelle: Erhebung unter Pressestellen deutscher Hochschulen (Mai 2024).

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 17




Zufriedenheit mit genAl Tools

Zufriedenheit (1 "sehr gering" - 5 "sehr hoch")

Erfahrungen mit generativen KlI-Tools

insgesamt

* Die Zufriedenheit mit der Nutzung ist Texte generieren
moderat (3,2) Dokumente auswerten

e Jedoch leichter Anstieg ggl. 2023 Bilder generieren
(+0,2) Audios generieren

« Ubersetzungstools mit hdchster Videos geniereren
Zufriedenheit Transkription von Audioinhalten

* Geringere Zufriedenheit bei HAW und présentationsfolien erstellen

und technischen Hochschulen

Designs generieren

Ubersetzen und Sprachkorrekturen

1,0 1,5 2,0 2,5 3,0 3,5 4,0 4,5 5,0
Mittlere Zufriedenheit

* Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
i/ an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 18




Herausforderungen und Bedilirfnisse

Herausforderungen (1 ,,sehr unwichtig" - 5 "sehr wichtig")

Faktentreue und Verlasslichkeit

Datenschutzbedenken

Ethische Bedenken

Schwierigkeiten bei der optimalen
Nutzung der Tools

Mangelnde Personalisierung oder
Anpassungsfahigkeit

Fehlende Weiterbildungsmoglichkeiten

Akzeptanz innerhalb der Hochschule

Technische Probleme

1,0 15 20 2,5 3,0 35 40 45 5,0
Mittelwerte

Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg

19

Bediirfnisse (1 ,,sehr unwichtig" - 5 "sehr wichtig")

Zeiteinsparung bei der Erstellung

Effizienzsteigerung in der
Kommunikation

Vereinfachung von Arbeitsprozessen

Verbesserung der
Kommunikationsqualitat

Erweiterung der Reichweite der
Kommunikation

Personalisierung der Kommunikation

1,0 1,5 2,0 2,5 3,0 3,5 4,0 4,5 5,0
Mittelwerte




Auswirkungen

Auswirkungen auf Hochschulkommunikation

Auswirkungen auf interne Debatten der Hochschule

Es gibt regelmaRige Diskussionen in
Gremien und Kommissionen Gber Kl|-
Tools.

Es gibt Schulungsangebote oder
WeiterbildungsmaBnahmen fir
Hochschulangehorige

Es wurden Arbeitsgruppen oder
Komitees eingerichtet, um sich mit
genAl zu befassen.

53

37

36

Erhebliche Verbesserung der
. 36
Effizienz
Erhohte Anpassungsfahigkeit an
verschiedene 33
Kommunikationskanale
Keine signifikanten Veranderungen 32

Generative KlI-Tools sind bislang kein
zentrales Thema in unserer Hochschule.

[0l

Veranderte Rollen und

Unsere Hochschule hat bereits einen
eigenen KI-Chatbot eingerichtet

.

Verantwortlichkeiten im Team

Starkere Fokussierung auf
datengetriebene
Entscheidungsfindung

] -
h I I
00

o

20 40 60 80 100
Prozent

52 Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
~ an der Martin-Luther-Universitit Halle-Wittenberg 20

Es existieren bei uns bereits formelle
Richtlinien oder Regelungen zur Nutzung
von genAl

Unsere Hochschule hat strategische
Ziele oder Initiativen im Zusammenhang
mit genAl

I
B

o
N
o

40 60 80
Prozent

100




Einschatzungen zum Ausblick

,Wir sehen Chancen darin, ansonsten zeitfressende Standardaufgaben

zugiger a

, Kl kann
gezielter
einzugeh

ozuwickeln.”

nelfen, die Kommunikationsstrategien zu personalisieren und

auf die Bedurfnisse und Interessen verschiedener Zielgruppen
en.”

,Ein grolRes Risiko sehe ich in Falschinformationen, die Kl zu unseren

Forschen

den bereits heute anbietet.”

Erwartung, ,[d]ass Kommunikator:innen, sobald die Technik ausgereift

genug ist, starker zu Kurator:innen von Informationen werden denn zu
Ersteller:innen.”

w‘f"\%@’f’ Institut fiir Hochschulforschung (HoF)
9 S, an der Martin-Luthe

r-Universitit Halle-Wittenberg 21




AbschlieBend: ein paar Thesen fiir die Diskussion

1. Routineaufgaben eignen sich besser als Vollautomatisierungen

2. Miundige Kommunikatoren: Fahigkeit, wahre Aussagen als solche
zu prufen, wird wichtiger

3. Handgemachtes gewinnt an Wert — wird aber ,teurer”

4. Neue Kommunikationsansatze ausprobieren, z.B. KI-Avatare

— Aber: Kennzeichnung von Kl-Inhalten!

5. Eigene Losungen entwickeln — und Leitlinien in der Community

— Handlungsempfehlungen der #FactoryWisskomm (April 2025)




Danke flir lhre Aufmerksambkeit!
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